
Detección de Textos Similares a través 
de una Técnica de Agrupamiento Basada 
en Densidad

Mariano Maisonnave (mariano.maisonnave@cs.uns.edu.ar)

Instituto de Ciencias e Ingeniería de la Computación - CONICET/UNS

mailto:mariano.maisonnave@cs.uns.edu.ar


Objetivo

Detectar la existencia de eventos “del mundo real” a 
partir del texto completo de artículos periodísticos. 
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El Conjunto de Datos
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De Textos a Matriz

1. Filtro de HTML y stopwords.

2. Stemming.

3. Eliminación Palabras Infrecuentes.

4. Escalado y Transformación TF-IDF.

<p>The government cannot be sure there is no 
safety risk from supermarket beef products that 
have been found  to contain horse DNA, the head 
of the UK&apos;s leading official food control 
laboratory has told the Guardian.</p>
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Matriz Final
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Matriz Final
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Proyección y Visualización de Instancias (lineal)

PCA
MDS
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Proyección y Visualización de Instancias (t-SNE)

📙 Maaten, L.V.D. and Hinton, G., 2008. Visualizing data using t-SNE. Journal of machine learning research, 9(Nov), pp.2579-2605.
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Density-based spatial clustering of applications with noise 
(DBSCAN)

¿Por qué DBSCAN?

● La cantidad de clusters se define automáticamente.

● Permite la existencia de noticias que no pertenecen a ningún cluster (noticias no relacionadas a 

ningún evento).

● Permite que la noción de relevancia cambie en el tiempo (tópicos dinámicos).

📙 Sander, J., Ester, M., Kriegel, H.P. and Xu, X., 1998. Density-based clustering in spatial databases: The algorithm gdbscan and its 
applications. Data mining and knowledge discovery, 2(2), pp.169-194. 22
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Agrupamiento de Noticias Resultante
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Algunos clusters
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Algunos clusters
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Validación Visual de los Clusters
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Conclusiones

Conclusiones
● La similitud entre textos usando bag-of-word puede utilizarse para detectar eventos

● Características adicionales como la componente temporal deben ser incorporadas para diferenciar 

de técnicas de clustering por tópico.

● Se necesita de una técnica de clustering que tenga en cuenta un posible cambio de relevancia en el 

tiempo.

Trabajo futuro
● Incorporar componente de decaimiento temporal en la técnica de clustering.
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Muchas Gracias!
Preguntas?

Mariano Maisonnnave

mariano.maisonnave@cs.uns.edu.ar
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