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DESCRIPCION

El curso se centrara en la presentacion y desarroilo tedrico de las principales técnicas propias del Andlisis
de Datos Multivariantes. Para cada técnica multivariada introducida se proporcignarin una serie de
ejercicios y experiencias con datos reales a efectos de quc el estudiante pueda introdueirse a problemas
multivariantes concretos. Las elases tedricas tendran seis (6) horas de duraeion semanal y las practicas,
incluyendo fundamentalmente una guia para manejo de rutinas de R, tendran seis (6) horas dc duracién
semanal, de manera que, posteriormente ¢l estudiante cuente eon los recursos tedricos de eada téeniea y
esté capacitado para ingresar y analizar las salidas ofrecidas por el paquete computacional.

OBJETIVOS

1. Presentar y discutir las téenicas exploratorias propias del Andlisis de Datos Multivariado que
condueen a la reduceidn e interpretaeion dcl nimero de casos y del niimero de variables.

. Comprender coneeptos claves de las técnicas estadisticas del Andlisis Multivariado de Datos.

. Ser capaz de distinguir qué técnica multivariante es la més adecuada, en funcién tanto del tipe de

datos como del uso que se quiera hacer de ellos.

Discutir los Usos Adecuados € Inadecuados de los distintos Proeedimientos.

. Adquirir los conocimientos necesarios para la aplicacion mediante el manejo de distintos Paquetes
Estadisticos, en particular R.
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PROGRAMA SINTETICO SEGUN PLAN DE ESTUDIOS
1. Introduccidn a las Técnicas Exploratorias de Analisis de Datos Multivariados
Medidas Descriptivas y Técnicas Graficas de Datos Multivariados
Analisis de Agrupamiento
Andlisis de Componentes Principales
Analisis Discriminante y Clasificacion
Andlisis Factorial
Analisis Factorial de Correspondencias

Escalonamiento Multivariado

I N R

Herramientas computacionales: el repositorio R.
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PROGRAMA ANALITICO Y METODOLOGIA DE ENSENANZA

CAPITULO CONTENIDO TEMATICO

METODOLOGIA

1- Introdnccién a las Técnicas Exploratorias de Analisis de Datos:
Un poco de historia. Descripeion de Datos Multivariados. Tipos de
Variables, Matriz de Datos. El vector de medias. Matriz de Varianzas
y Covarianzas. Medidas globales de variabilidad. Variabilidad y
Distancias. Presentacion y Ejemplos de las Técnicas mas usuales.

- Exposicién de los
contenidos  tedricos,
con ayuda de carfion
multimedia.

- Se presentan tipicos
problemas reales.

- Mangjo de R (carga
de datos), Introduc-
cién al RCommander
¥ ofros paquetes.

2. Medidas Descriptivas y Técnicas Grificas de Datos Multivariados:
Analisis previo de datos. Analisis exploratorio y grafico mtltiple:
histograma de frecuencias, grafico de tallo y hoja, grafico de caja y
bigotes, grafico de simetria, grafico de dispersion, grafico de estrellas
(Star Symbol Plot), grafico de las Caras de Chernoft. Andlisis de
Datos Ausentes. Andlisis y deteccion de wvalores atipicos.
Comprobaciéon de los supuestos del andlisis multivariado:
normalidad, heterocedasticidad, linealidad, multicolinealidad,
autocorrelacion, andlisis de los residuos. Ejemplos y Ejercicios. Uso
de Paquetes Estadisticos.

- Exposicion de los
contenidos tedricos,
con ayuda de cafion
multimedia.

- Ejercicios y
Aplicaciones con
datos reales - Uso
de R

-Priaetico N°1

3. Anilisis de Agrupamiento: Principios y esquema general del
Analisis de Conglomerados o Clusters., Medidas de Similitud y
Distancia. Métodos de Agrupamientos Jerarquicos (Single Linkage,
Complete Linkage, Average Linkage, Método del Centroide, Método
de Ward, entre otros). Métodos de Agrupamientos No Jerarquicos
(Método de las k-medias). El anélisis de Conglomcrados en dos fases.
Técnicas para Minerfa de Datos (DBSCAN, t-SNE, etc.). Ejemplos y
Ejercicios. Uso de Paquetes Estadisticos.

- BExposicion de log
contenidos tedricos,
con ayuda de cafién
multimedia.

- Ejercicios y
Aplicaciones  con

datos reales — Uso
de R.

-Practico N"2.

4. Andlisis de Componentes Principales: Objctivo. Obtencidn de las
Componentes Principales. Varianza de las componentes. Estructura
factorial de las componentes principales. Puntuaciones o medicién
de las componentes. Contrastes sobre ¢l nimero de componentes
principales a retener (Criterio de la Media Aritmética, Contraste
sobre las raices caracteristicas no retenidas, Prueba de Anderson,
Prueba del baston roto de Frontier, entre otras). Interpretacion
Geométrica. Propiedades muestrales. Ejemplos y Ejercicios, Uso de
Paquetes Estadisticos.

- Exposicién de los
contenidos tedrieos,
eon ayuda de cafidén
multimedia.

- Ejereicios vy
Aplicaeiones eon

datos reales - Uso de
R,

-Practico N°3,

5. Analisis Diseriminante y Clasifieacién: Introduccién. Separaciény
Clasificacion para dos poblaciones. Clasificacién con dos
poblaciones normales multivariadas. Evaluacion de las funciones de

- Exposicion de ios
contenidos teoricos,
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clasificacion. Funcién Discriminante de Fisher -Separacion de | con ayuda de cafidn
poblaciones. Clasificacién con varias poblaciones. Método de Fisher | multimedia.
para discriminar entre varias poblaciones. Breve descripcion de otros | - Ejercicios vy
Métodos de Clasificacion: Diagrama de Arboles, Regresion Logistica | Aplieaciones con
y Redes Neuronales. Ejemplos y Ejercicios. Uso de Paquetes | datos reales - Uso de
Estadisticos. R.
-Practico N°4.
6- Analisis 'F'actorial:. Objeti\«ps, Concepkgst Bésicos y Term}nologia - Exposicién de los
del Andlisis Factorial. Técnicas dcl Analisis Factorial: Método de | contenidos  tedricos,
Turstone, Método del Factor Principal, Mctodo Alpha, Método del | con ayuda de cafién
centroide, Método de las componentes principales, Métodos Minres, | multimedia.
ULS y GLS, entre otros. Contrastes en el Modclo Factorial. P
p o oy . . - Ejercicios ¥
Interpretacién Gf:ometnca del Andlisis Fa(_:torla]. Rotac10r_1 de los Aplicacioncs  con
Factores, Rotaciones oriogonales y oblicuas. Puntuaciones o | juios reales - Uso de
Medicién de los Factorcs. Analisis Factorial exploratorio y | g
confirmatorio. Ejemplos v Ejercicios. Uso de Paquetes Estadisticos. )
Jemplos ¥ £ 4 -Practico N°5.
Analisis Factqual dfe.(.forrespondencias: 'Al‘lé?ISIS Factorlal_(!:'le - Exposicién de los
Correspondencias. A'n.ahsas de.Corre‘sponc_lcncms Sn_np]es: foru.la'cmn contenidos tebricos,
7- de las nubes y definicién de distancias, Ejes Factoriales: Andlisis en | con ayuda de cafién
RP y en R" Relaciones entre los Analisis en RP v en R™ | multimedia.
Reconstruccién de la tabla de frecuencias. Analisis de | Eiercicios
Correspondencias Multiple: Obtencidn de los factores, tabla de Burt. Aplicaéi ongs c oi
Ejeniplos v Ejercicios. Uso de Paquetes Estadisticos datos reales - Uso de
R.
-Practico N°6.
} ESC{I!OIIIQMI(?HtO .Multlvarladoz Concel?to de Esca[ot_lamwnto - Exposicién de los
g Mu tldun?nsmnal. Mapas perceptuale.s, .SOIUCIOII, ajust.e’ Y | contenidos te6ricos,
- preferencias en el escalonamiento multivariado; Interpretacion y | con ayuda de cafion
validacion de los resultados. Modelos de escalonamiento: | multimedia.
escalonamiento métrico, escalonamiento no-métrico, escalonamiento i Biercicios
de diferencias individuales, escalonamiiento  desdoblado, Aplicaé'igﬁezl c oi
ess;alonf%miento vertical. lnj[erpretacién de' los resulla_dos.obtenidos datos reales - Uso de
(dimensional, por agrupamientos, por regiones). Aplicaciones y su | g
relacion con otras téenicas de andlisis de datos. Uso de Paquetes Préctice N°
Estadisticos. ~Préctico N°7.
SISTEMA DE EVALUACION
Se resolverdn problemas y ejercicios durante el desarrollo de la cursada.
Peridédicamente, se requerira la entrega de soluciones a probleinas tedrico practicos v con datos reales
previamente asignados v que formaran parte de la evaluacién final.
Se tomaran por lo menos dos (2) examenes parciales.
La nota final del curso se calculara como el promedio simple de las notas obtenidas por cada instancia de
evaluacion.
[ ANO 2026 |
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