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REQUISITOS PREVIOS

Conocimientos equivalentes a los de la asignatura Probabilidad y Estadistica.

DESCRIPCION

Se desarrollaran las propiedades de los estimadores y pruebas de hipotesis que se usan en la estadistica
de los modelos lineales. Se presentaran los fundamentos tedricos del modelo lineal cldsico y una de sus
generalizaciones: Modelo Lineal Mixto.

OBJETIVO

Lograr que los asistentes conozcan cudles son las limitaciones y ventajas de cada modelo y estén en
condiciones de aplicarlos en casos practicos. Dotarlos de las herramientas necesarias para discutir y
proponer posibles soluciones a problemas atin pendientes.

MOTIVACION O FUNDAMENTACION DEL CURSO

La proliferacion del uso de los métodos mas nuevos de tratamiento de datos con disefios mas
sofisticados ha generado la falsa idea de que ellos proveen soluciones a cualquier tipo de falla en los
supuestos. Para poder tener una idea apropiada de qué tipo de problemas pueden solucionar estos
métodos, y cudles no, es conveniente que se conozcan sus fundamentos tedricos.
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MECANISMO DE EVALUACION

Presentacion de 3 trabajos.

PROGRAMA

1) Modelo lineal. Estimacion de parametros. Estimadores de minimos cuadrados. Funciones estimables.
Estimadores de maxima verosimilitud y de maxima verosimilitud restringida. Propiedades. Errores
estandar asintdticos. Matriz de informacidn.

Pruebas de hipdtesis: Pruebas F, Test de razén de verosimilitudes, Test de Wald.

2) Modelo de clasificacion a 1 via. Modelo de efectos fijos: estimacion de pardmetros, prueba de
hipotesis e intervalos de confianza.

Modelo de efectos aleatorios: estimacién de componentes aditivas. Caso de datos desbalanceados.
Prediccidn de efectos aleatorios.

3) Formulacion del Modelo Lineal Mixto. Andlisis de Modelos a 2 vias: disefios en bloque, anidados y
de parcela dividida. Estimacion y prueba de hipdtesis sobre los parametros fijos y los componentes
aleatorios. Prediccion de variables aleatorias: el mejor estimador insesgado (BLUP). Datos
Longitudinales.
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